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Abstrak

UIN Raden Fatah Palembang sudah memanfaatkan penggunaan teknologi informasi dalam melakukan
sosialisasi Penerimaan Mahasiswa Baru melalui media sosial. Selain melalui media sosial ada juga yang
langsung ke tempat lokasi sosialisasi kota/kabupaten yang ada di Sumatera Selatan. Lokasi sosialisasi
tersebut biasanya dengan perintah pimpinan yang dihasilkan dalam rapat pimpinan. Memanfaatkan data
wisuda tiga terakhir untuk menggali data dengan beberapa kriteria seperti asal kabupaten, asal kecamatan,
asal sekolah, lama studi, dan ipk alumni sehingga menghasilkan sebuah pengetahuan baru yang berguna
untuk memberikan masukan agar sosialisasi lebih tepat sasaran. Salah satu metode dalam klasifikasi adalah
Algoritma Iterative Dichotomiser 3. Hasil dari penelitian ini menghasilkan sebuah pola informasi yang
mendukung sosialisasi penerimaan mahasiswa baru yang tepat sasaran dan berpotensi menghasilkan
mahasiswa terbaik.

Kata kunci — Sosialisasi, Data Mining, Klasifikasi, /terative Dichotomiser 3 (ID3).

Abstrak

UIN Raden Fatah Palembang has used information technology to socialize new students through social
media. In addition to social media there are also directly to the location of socialization of cities/districts in
South Sumatra. The location of the socialization is usually with the command of the leader produced in the
leadership meeting. Utilizing the graduation data of the last three to dig up data with several criteria such
as district origin, district origin, school origin, old study, and alumni gpa so as to produce a new knowledge
that is useful to provide input to make socialization more targeted. One method in classification is the
Iterative Dichotomiser 3 Algorithm. The results of this study produce an information pattern that supports
the socialization of new students' admissions that are targeted and potentially produce the best students.
Kata kunci — Socialization, Data Mining, Classification, Iterative Dichotomiser 3 (ID3).

1. PENDAHULUAN

Perguruan tinggi merupakan tingkat lanjut dari jenjang pendidikan menengah di jalur
pendidikan formal. Perguruan tinggi diartikan dalam undang-undang No. 20 tahun

2003 pasal 19 ayat 1 yang menyatakan bahwa “Perguruan tinggi merupakan jenjang
pendidikan setelah pendidikan menengah mencakup program pendidikan diploma, sarjana,
magister, spesialis, dan doktor yang diselenggarakan oleh perguruan tinggi”.

Dalam institusi pendidikan salah satu sumber ilmu pengetahuan adalah teknologi
informasi. Teknologi informasi dalam aktifitas pembelajaran berfungsi menjadi alat bantu atau
sarana kegiatan belajar dan mengajar. Hal ini terkait dengan semakin banyaknya guru dan dosen
menggunakan berbagai peralatan teknologi informasi untuk membantu mereka memberikan
penjelasan materi ajar yang ada dalam berbagai ilustrasi visual atau multimedia yang menarik [1].
Perguruan tinggi UIN Raden Fatah Palembang sudah memanfaatkan penggunaan teknologi
informasi dalam melakukan sosialisasi Penerimaan Mahasiswa Baru (PMB) melalui media sosial,
antara lain: website, facebook, twitter, instagram, dan youtube.
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Selain melalui media sosial ada juga yang langsung ke tempat lokasi-lokasi sosialisasi
seperti ke Banyuasin, Empat Lawang, Lahat, Lubuklinggau dan kota/kabupaten lainnya yang ada
di sumatera selatan. Lokasi sosialisasi tersebut biasanya dengan perintah pimpinan yang
dihasilkan dalam rapat pimpinan. Dibentuk beberapa tim yang disebar untuk melakukan ke setiap
lokasi sosaliasasi.

Dengan memanfaatkan data wisuda 3 (tiga) terakhir, yaitu : wisuda ke-71 yang berjumlah
742 orang, wisuda ke-72 yang berjumlah 725 orang dan wisuda ke-73 yang berjumlah 890 orang.
Dalam data wisuda tersebut terdapat biodata alumni mulai saat mereka registrasi awal sampai
dengan tamat kuliah, semua data yang menumpuk dan tanpa arti tersebut dapat dimanfaatkan
dengan menggali data (data mining) dengan beberapa kriteria seperti asal kabupaten, asal
kecamatan, asal sekolah, lama studi, dan ipk alumni sehingga menghasilkan sebuah pengetahuan
baru yang berguna untuk organisasi.

Data mining adalah istilah pada saat menguraikan pengetahuan yang terdapat dalam
database. Data mining dapat diartikan proses yang menggunakan teknik statistik, matematika,
kecerdasan buatan, dan machine learning untuk mengekstraksi dan mengidentifikasi informasi
yang bermanfaat dan pengetahuan yang terkait dari berbagai database besar [2]. Data mining
mempunyai beberapa teknik dalam pelaksanaannya untuk menemukan pola atau informasi yang
belum ditemukan diantaranya, yaitu: klasterisasi (clustering), regresi (regression), asosiasi
(association), dan klasifikasi (classification).

Dalam klasifikasi terdapat sebuah metode, yaitu Algoritma Ilterative Dichotomiser 3 (ID3).
Algoritma ini merupakan sebuah metode yang digunakan untuk menghasilkan sebuah pohon
keputusan. [3]. Algoritma ini melakukan pencarian secara menyeluruh pada semua
kemungkinan pohon keputusan. Pembentukan pohon klasifikasi dengan algoritma ID3 melalui
dua langkah, yaitu menghitung nilai entropy dan menghitung nilai information gain dari
setiap variabel. [4]

Dengan memanfaatkan algoritma ID3 kita dapat mengetahui informasi penting berupa
pengetahuan baru (knowledge discovery) dengan melihat pola data 3 (tiga) wisuda terakhir,
sehingga hasil penelitian ini diharapkan dapat mendukung Sosialisasi Penerimaan Mahasiswa
Baru yang Tepat Sasaran di Universitas Islam Negeri Raden Fatah Palembang untuk kedepannya.

Beberapa tinjauan pustaka yang berkaitan dengan penelitian antara lain: Penelitian yang
berjudul “Analisis Data Lulusan dengan Data Mining untuk Mendukung Strategi Promosi
Universitas Lancang Kuning” meneliti bagaimana mendukung strategi promosi Universitas
Lancang Kuning dengan teknik data mining menggunakan algoritma K-Means clustering,
sehingga menghasilkan saran atau usul kepada bagian promosi Universitas Lancang Kuning
dalam rangka meningkatkan kualitas lulusan pada saat promosi Universitas. [5].

Penelitian selanjutnya yang berjudul “I/mplementasi Algoritma K-Means Clustering Untuk
Menentukan Strategi Marketing President University” meneliti bagaimana menentukan strategi
marketing President University dengan mengelolah data-data yang telah didapatkan dari
mahasiswa yang telah lulus menggunakan algoritma K-Means clustering, sehingga menghasilkan
strategi promosi yang yang dilakukan lebih efektif dan effisien. [6]

Penelitian selanjutnya yang berjudul “Implementasi Data Mining Dengan Naive Bayes
Classifier Untuk Mendukung Strategi Promosi (Studi Kasus Universitas Bina Darma
Palembang)” meneliti bagaimana implementasi data mining dengan Naive Bayes Classifier
dalam mendukung strategi promosi REGISTRASI dan TIDAK REGISTRASI mahasiswa
menggunakan data penerimaan mahasiswa baru tahun 2014, 2015 dan 2016, dengan
menggunakan tools rapidminer menghasilkan nilai probalitas untuk registrasi yaitu 0.942 dengan
pembulatan nilai menjadi 0.94 dan nilai probabilitas untuk tidak registrasi yaitu 0.057 dengan
pembulatan nilai menjadi 0.058. [7]

Penelitian selanjutnya yang berjudul “Analisis Data Mining Pada Strategi Penjualan
Produk PT Aquasolve Sanaria Dengan Menggunakan Metode K-Means Clustering” meneliti
bagaimana implementasi data mining dengan Algoritma K-Means. K-Means adalah salah satu
teknik dalam data mining dalam mengelompokkan data (clustering). Hasil dari penelitian
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ini adalah, mengelompokkan data berdasarkan tingkat supplai dan penjualan terhadap item
produk pada PT Aquasolve Sanaria. Sehingga perusahaan dapat mengetahui keinginan pasar
terhadap produk mereka. [8]

Penelitian selanjutnya yang berjudul “Analisis Data Mahasiswa Menggunakan Algoritma
K-Means Clustering Sebagai Dasar Pelaksana Promosi” meneliti bagaimana mencapai target,
penempatan tim promosi yang sesuai akan mendapatkan hasil yang lebih efisien. Dengan
memanfaatkan data yang sudah tersimpan pada saat mahasiswa melakukan registrasi di
Universitas Kristen Satya Wacana untuk membuat strategi pendukung pemasaran yang dapat
sangat berguna untuk Fakultas Teknologi Informasi tersebut. Data yang dipakai dalam pendukung
keputusan strategi pemasaran antara lain data asal mahasiswa, program studi, serta asal sekolah
yang dianalisa menggunakan K-Means Clustering sehingga pembuatan keputusan sebagai dasar
pelaksanaan promosi bisa lebih efisien. Hasil yang didapat berupa informasi yang ditampilkan
pada aplikasi desktop. [9]

2. METODE PENELITIAN
Metode dalam penelitian ini menggunakan pendekatan deskriptif. Metode ini
menggunakan data atau sampel yang telah terkumpul memberikan deskripsi atau gambaran
terhadap objek dan membuat kesimpulan yang bersifat umum. Dengan kata lain mengambil
masalah atau memusatkan perhatian kepada masalah-masalah sebagaimana adanya saat penelitian
dilakukan merupakan arti dari penelitian deskriptif analitis, hasil penelitian kemudian diolah dan
dianalisis untuk dibuatkan kesimpulannya. [10]

Langkah-langkah dalam pendekatan deskriptif analisis adalah:

—_—

Merumuskan tujuan penelitian

2. Menentukan unit studi dan menghubungkan hal yang akan dikaji berdasarkan sifat-sifat yang
dimiliki dan proses yang menjadi landasan penelitian.

Menentukan rancangan dalam memilih unit dan teknik pengumpulan data.

Mengumpulkan data.

Mengorganisasikan informasi, data yang terkumpul, serta melakukan interpretasi dan
generalisasi.

6. Menyusun laporan yang diakhiri dengan menyimpulkan hasil penelitian.

vk W
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3. HASIL DAN PEMBAHASAN

Dalam pengolahan data mining yang dilaksanakan pada penelitian ini mengikuti tahapan
dalam Knowledge Discovery in Database (KDD) untuk memberikan informasi yang sesuai
dengan urutan yang telah disiapkan, berikut tahapannya:

1 Tahapan Data Selection

Data yang digunakan dalam penelitian ini yaitu data wisuda tiga (3) terakhir mulai dari wisuda
ke-71, wisuda ke-72, dan wisuda ke-73 yang berasal dari Pusat Teknologi Informasi dan
Pangkalan Data (PUSTIPD). Data tersebut diseleksi dan akan digunakan untuk diolah dalam
menemukan pola untuk mendukung sosialisasi penerimaan mahasiswa baru. Adapun atribut yang
digunakan dalam penelitian ini adalah nim, provinsi, kecamatan, jenis sekolah, IPK dan masa
studi.

Tabel 1. Data Wisuda ke-71

No Nim Provinsi Kallfl(l)[t)ill/ten Kecamatan Sgli:::zslh IPK Masa Studi
1 12210158 Sggg:;a Banyu Asin | Banyuasin III MA | 323 bilt:‘ﬁ‘;nl'l;?i.
2 12420052 Sélé‘fgae;a Banyu Asin Rambutan SMAN | 3.22 bu?aiggnﬁzri.
3 12420901 Sggg:;a Banyu Asin | Muara Telang | SMA | 3.21 bflﬁlffﬁ;ri'
4 | 13190023 | SUEER | Banyu Asin | rantaubayor | SMK | 340 | lfl;flh;;ﬁ;n
5 | 13290057 Sggg:;a Banyu Asin | Banyuasinlll | MAN | 339 | 31;?1}1(1)1?13 .
6 13331026 Sser?;ga Banyu Asin | BanyuasinIll | MA | 3.21 bif;fénhgi.
7 13350004 Sggg:;a Banyu Asin | talangkelapa | SMA | 3.03 blfl;fl}‘l;;ﬁi.
8 14140039 sg:;:;c:rrla Banyu Asin muara telang MA 3.50 blfl;?l%l; Il?e?ri.
9 14160042 Sggg:;a Banyu Asin | Banyuasin IIT MA | 3.26 bilt:‘ﬂnh;.
10 | 14190367 Sélé‘fgae;a Banyu Asin | TanjungLago | SMA | 3.65 bli;f;fﬁ;d

752 | 1524200011 Sélé‘fgae;a Prabumulih | ra[t}‘g;“h MAN | 3.83 bu?aigjnﬁzri.

Tabel 1 merupakan data yang telah di selection dari data wisuda ke-71 di UIN Raden Fatah
Palembang yang di ambil dari PUSTIPD dan siap digunakan untuk proses tahap selanjutnya.

Tabel 2. Data Wisuda ke-72

No Nim Provinsi Kallfl(l)[t)ill/ten Kecamatan Sgli:::zslh IPK | Masa Studi
1 | 1537010018 Sggg:;a Banyuasin Air salek MA | 3.74 ;‘j‘;ﬁg'iari.
2 | 13340006 Séfll:tt;a Banyuasin Air salek MA | 3.60 i;ﬁg'ﬁmi.
3| 1525200016 Sggg:;a Banyuasin Air salek SMA | 3.71 ;‘j‘;ﬁg‘iari.
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. .. Kota/ Jenis .
No Nim Provinsi Kabupaten Kecamatan Sekolah IPK Masa Studi
Sumatera . . 4 tahun.3
4 1534300030 Selatan Banyuasin Banyuasin | SMA 3.25 bulan.1 hari.
Sumatera . . 4 tahun.3
5 1522820019 Sclatan Banyuasin Banyuasin I SMA 3.49 bulan.6 hari.
Sumatera . . 4 tahun.3
6 1526200129 Selatan Banyuasin Banyuasin | MA 3.67 bulan.20 hari.
Sumatera . . 4 tahun.0
7 1511700013 Sclatan Banyuasin Banyuasin 11 MAN 3.64 bulan.23 hari.
Sumatera . . 4 tahun.2
8 1533100007 Selatan Banyuasin Banyuasin 11 SMA 3.54 bulan.19 hari.
Sumatera . . 4 tahun.3
9 1526200091 Sclatan Banyuasin Banyuasin 11 SMA 3.53 bulan.8 hari.
Sumatera . . 4 tahun.10
10 14330072 Selatan Banyuasin Banyuasin 11 MA 3.31 bulan.4 hari.
Sumatera . . 5 tahun.3
11 14540041 Selatan Banyuasin Banyuasin 111 SMA 3.45 bulan.9 hari.
Sumatera . . 4 tahun.2
12 1521700115 Selatan Banyuasin Banyuasin 111 MA 3.49 bulan.3 hari.
Sumatera . . 4 tahun.3
13 1534400065 Selatan Banyuasin Banyuasin I1I SMA 3.84 bulan. 14 hari.
Sumatera . . 5 tahun.3
14 1564400098 Selatan Banyuasin Banyuasin 111 MAN 3.14 bulan. 14 hari.
Sumatera . . 4 tahun.3
15 1532700103 Selatan Banyuasin Banyuasin I1I SMA 3.45 bulan.7 hari.
Sumatera . Rambang 5 tahun.1
725 | 1564400050 Selatan Prabumulih Kapak Tengah SMA 3.28 bulan.21 hari.

Tabel 2 merupakan data yang telah di selection dari data wisuda ke-72 di UIN Raden Fatah
Palembang yang di ambil dari PUSTIPD dan siap digunakan untuk proses tahap selanjutnya.

Tabel 3. Data Wisuda ke-73

No Nim Provinsi Kallfl(l)lt:zll/ten Kecamatan Sgli:::zslh IPK Masa Studi
1 13250038 Sgg::;;a Banyuasin | AirKumbang | SMA | 3.35 g:ﬁ;ﬁg‘ﬁaﬂ'
2 | 1522700041 Sél:ll:tt;a Banyuasin | AirKumbang | SMA | 3.62 ﬁéf‘;ﬁf‘&'ﬁari.
3| 1514200002 Sgg::;;a Banyuasin Air Salek MAN | 3.40 ﬁ;ﬁlﬂfhari.
4 | 1646200119 Sél:ll:tt;a Banyuasin Air Salek SMA | 3.72 i;f‘;ﬁf‘f;hari.
5 | 1522700044 Sgg::;;a Banyuasin | Banyuasin I SMA | 3.63 ﬁj‘;ﬁgiaﬂ'
6 | 1536200256 Sél:ll:tt;a Banyuasin Banyuasin I MA | 3.79 ﬁ;?ﬁlllfhari.
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No Nim Provinsi KaIb(l(l)lt::l/ten Kecamatan Sgl:l:zslh IPK Masa Studi
7 | 1532100071 Sél:f:ttaelrla Banyuasin Banyuasin I SMA | 3.83 ﬁ&f‘;ﬁf‘;'ﬁari.
8 | 1512100016 Sg:f:ttae;a Banyuasin | Banyuasin IT MA | 3.90 ﬁj‘;ﬁgg‘hm
9 | 1522900017 Sél:f:ttaelrla Banyuasin | Banyuasin II SMA | 3.40 i&f‘;ﬁf‘;ﬁari.
10 | 1656300238 Sg:f:ttae;a Banyuasin | Banyuasinll | SMK | 3.56 iﬁ‘;ﬁg; hari.
890 | 1532220106 Sggg:;a Prabumulih Prall}‘tl:rl;mh SMA | 3.77 ;‘j‘;ﬁg‘ﬁari.

Tabel 3 merupakan data yang telah di selection dari data wisuda ke-73 di Universitas Islam Negeri
(UIN) Raden Fatah Palembang yang di ambil dari Pusat Teknologi Informasi dan Pangkalan Data
(PUSTIPD) dan siap digunakan untuk proses tahap selanjutnya.

2. Tahapan Preprocessing

Untuk menggabungkan data wisuda harus melewati proses integrasi data, selanjutnya
dilakukan data cleaning untuk menghasilkan dataset yang bersih sehingga dapat digunakan dalam
tahap berikutnya. Penjelasannya dapat dilihat pada proses di bawah ini:

2.1. Integrasi Data

Dari berbagai data yang berbeda dilakukan proses penggabungan data sehingga data tersebut
saling berintegrasi. Integrasi data dilakukan pada atribut-atribut yang digunakan dalam penelitian
ini. Pada tahapan ini ada penggabungan data yaitu data wisuda ke-71, data wisuda ke-72 dan data
wisuda ke73.

Tabel 3. Integrasi Data Wisuda 71 - 73

No Nim Provinsi Kallfl(l)[t::l/ten Kecamatan Sgli::li:h IPK Masa Studi
1 12210158 Sé‘;?;tt;a Banyu Asin | Banyuasin III MA | 3.23 glﬁgg‘égﬁ_
2 12420052 Sumaerd | Banyu Asin Rambutan SMAN | 322 | 2l
3 12420901 S;‘g‘:tt:;a Banyu Asin | Muara Telang SMA | 321 g:f‘g‘f'll lllari.
4 13190023 S‘S‘:f:tta";a Banyu Asin rantau bayur SMK | 3.40 g:f‘gg'; lllari.
5 13290057 S;‘g‘:tt:;a Banyu Asin | BanyuasinIll | MAN | 339 151;;%1““'9 bulan.0
6 13331026 S;‘eri‘;ga Banyu Asin | Banyuasin ITI MA | 321 ﬁﬁfﬁg'ﬁiﬂ.
7 13350004 S;‘g‘;ttae;a Banyu Asin | talang kelapa SMA | 3.03 E;ﬁ?‘m‘o bulan.§
g 14140039 sumatera Banyu Asin muara telang MA 350 5 tghun.O bulan.2
selatan hari.
9 14160042 Sé‘;?;tt;a Banyu Asin Banyuasin I11 MA | 3.26 sﬁi}fﬂiﬁ_
10 14190367 Sé‘;?;tt;a Banyu Asin Tanjung Lago SMA | 3.65 sﬁﬁf;j lllari_
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. . . Kota/ Jenis .
No Nim Provinsi Kabupaten Kecamatan Sekolah IPK Masa Studi
Sumatera . . 4 tahun.6 bulan.6
2367 1532220106 Prabumulih Prabumulih Utara SMA 3.77 .
Selatan hari.

2.2. Data Cleaning

Pada tahapan ini adalah membersihkan data seperti data yang tidak relevan, data kosong, dan
data ganda. Hal ini dikarenakan syarat awal dalam melakukan data mining adalah data tidak boleh
tidak data relevan, tidak data kosong, dan tidak data ganda. Setelah melakukan cleaning terhadap
data yang lebih memenuhi syarat berdasarkan data provinsi, kecamatan, jenis sekolah, ipk, dan
masa studi.

3. Tahapan Transformation

Tahapan Transformation merupakan tahap merubah data yang telah dipilih, sehingga data
tersebut sesuai untuk proses data mining. Proses transformasi dalam knowledge discovery in
database (KDD) merupakan proses kreatif dan sangat tergantung pada jenis atau pola informasi
yang akan dicari dalam basis data.

Pada tahapan ini dari semua atribut yang terdapat pada data wisuda akan digunakan 3 (tiga)
jenis untuk proses knowledge discovery in database (KDD), yaitu:

e Atribut nim diubah menjadi no yang mana akan menjadi ID dalam proses data mining dan
disesuaikan dengan data wisuda.

e Atribut provinsi, kota/kabupaten, kecamatan dan jenis sekolah akan menjadi data untuk
membuat pola.

e Atribut ipk dan masa studi akan menjadi klasifikasi menentukan apakah lokasi
direkomendasikan untuk melakukan sosialisasi (ya/tidak). Untuk rekomendasi Ya adalah
lulusan dengan IPK lebih dari 3,5 (tiga koma lima) dan masa studi lebih kurang sama dengan
4 (empat) tahun, tika tidak maka rekomendasi Tidak.

Tabel 4. Data Wisuda 71-73 siap olah Data Mining

5 5 E
Kota/ ¢35 | w | &5 | &5 =
P ota = = = )
No Provinsi Kabupaten Kecamatan S é = g G g E E
< < =<
ot — é
W-71.1 Sumatera Banyuasin AirKumbang | SMA | 329 | 4 11 Tidak
Selatan
Sumatera . .
W-71.2 Selatan Banyuasin Air Kumbang MA 3,67 3 10 Ya
Sumatera . .
W-71.3 Selatan Banyuasin Air Kumbang MA 3,67 3 10 Ya
Sumatera . .
W-71.4 Selatan Banyuasin Air Kumbang MA 3,59 3 10 Ya
Sumatera . .
W-71.5 Sclatan Banyuasin Air Kumbang SMK 3,70 4 0 Ya
W-71.6 sumatera Banyuasin Air Salek SMAN | 3,72 4 0 Ya
selatan
Sumatera . .
W-71.7 Selatan Banyuasin Banyuasin I SMAN | 3,75 4 0 Ya
Sumatera . .
W-71.8 Selatan Banyuasin Banyuasin I MA 3,72 3 9 Ya
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Sumatera . .
W-71.9 Selatan Banyuasin Banyuasin I SMAN | 3,73 3 11 Ya
Sumatera . .
W-71.10 Selatan Banyuasin Banyuasin I SMAN | 3,59 3 11 Ya
W-73.800 | Sumatera Prabumulih Prabumulih | gy pp | 377 | 4 6 Tidak
Selatan Utara

4. Implementasi Rapidminer

Dengan menggunakan aplikasi RapidMiner yang merupakan salah satu sofware data
mining. Model proses data mining yang dilakukan pada penelitian ini dapat dilihat pada Gambar

1.
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Gambar 1. Model Proses di Rapidminer
Operator Validation berguna untuk langsung melakukan training menggunakan ID3 dan
evaluasi menggunakan metode k-Fold Cross-Validation disini menggunakan k=10 seperti
Gambar 2 di bawah ini.
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Gambar 2. Process ID3 dan Validation with k-10

Adapun hasil Accuracy dari hasil evaluasi k-Fold Cross-Validation dengan jumlah validasi
k-10 adalah sebesar 67,26 % untuk proses yang dijalankan pada model diatas dapat dilihat

Gambar 3 di bawah ini.
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Gambar 3. Performance Report

4. KESIMPULAN

Berdasarkan penelitian yang telah dilakukan menggunakan algoritma [ferative
Dichotomiser 3 (ID3) dengan menggunakan data wisuda ke 71 sampai dengan ke 73 yang telah
diolah sesuai dengan tahapan Knowledge Discovery in  Database (KDD), sehingga
menghasilkan sebuah pola informasi yang mendukung sosialisasi penerimaan mahasiswa baru
yang tepat sasaran dan berpotensi menghasilkan mahasiswa terbaik yang terdapat pada 17
Kota/Kabupaten dan 144 Kecamatan dan beberapa jenis sekolahan seperti yang telah dijelaskan
pada pembahasan. Adapun data tersebut telah di evaluasi menggunakan k-Fold Cross-Validation
dengan jumlah validasi k-10 menghasilkan Accuracy sebesar 67,26 % sehingga dapat dikatakan
bahwa metode ini sudah sesuai dengan melihat hasil Accuracy yang cukup tinggi.
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